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ImageJ
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Enteramente basado en Java

Extensible mediante plug-ins

Cientos de plug-ins disponibles

Automatizable con macros

e Se encuentra en el dominio ptblico
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Caracterizacién de la Celda Microfluidica

Objetivo

Combinar los resultados del procesamiento de imagenes con las
ecuaciones de hidrodindmica para “reconstruir” el flujo en una
celda microfluidica real.
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Algoritmo
@ Filtrar y detectar las esferas en cada cuadro
® Analizar desplazamientos menores que un umbral
© Conectar cada trayectoria con el objeto mas cercano

O Repetir para todos los cuadros
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Velocidad de los Trazadores
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Reconstruccion del Flujo

Condiciones de frontera para las ecuaciones de Navier-Stokes
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Objetivo

Caracterizar un nuevo fendmeno en micro-flujos bacterianos
combinando nuevos resultados obtenidos mediante procesamiento
de imagenes con la caracterizacién de la celda.
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Conclusiones

e Se ha “reconstruido” el campo de velocidades de una celda
microfluidica real, combinando la solucién numérica de las
ecuaciones de la hidrodindmica con datos obtenidos del
procesamiento digital de imagenes.

e Mediante el PDI, se ha comprobado cuantitativamente el
fendémeno de ruptura de simetria en flujos de E. coli dentro de
una celda microfluidica.

e Importante:

e Necesidad de nuevos experimentos.
e Modelo tedrico.
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